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INTRODUCCIÓN
La expansión de modelos de inteligencia artificial en contextos sensibles (seguridad, salud, educación, administración pública, patrimonio) ha puesto en primer plano el debate sobre el fenómeno de alignment, que consiste en determinar hasta qué punto los modelos optimizados para objetivos estadísticos simplificados (precisión, pérdida, etc.) están realmente alineados con los valores, criterios y marcos interpretativos de los expertos humanos y de la sociedad.
En paralelo, el fenómeno de hallucinations se ha hecho visible más allá de los modelos generativos de lenguaje. En visión por computador y clasificación de imágenes, aparecen como errores sistemáticos con alta confianza, atribución de rasgos inexistentes o generalizaciones indebidas a partir de patrones falsos y sesgos (Perry et al. 2023; Aghakhani et al., 2024; Shojaee et al., 2025; Mancoridis et al., 2025; Rajeev et al. 2025). En el ámbito del patrimonio, esto puede traducirse en clasificaciones automáticas erróneas de estilo, de época, de estado de conservación, de características constructivas, o de tipología, con un impacto directo en la toma de decisiones sobre asuntos de catalogación, de restauración y de comunicación pública.
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Figura 1. Esquema de proceso del proyecto ARCHER (Architecture & Heritage) desarrollado por los investigadores de este proyecto, sobre reconstrucción virtual del patrimonio arquitectónico. Fuente: elaboración propia.

En el campo de la arquitectura y el patrimonio, en los últimos años se han desarrollado: (1) sistemas de clasificación automática de estilos arquitectónicos a partir de imágenes, con redes neuronales convolucionales y, más recientemente, Vision Transformers (ViT); (2) modelos para reconocimiento de elementos arquitectónicos (fachadas, frontones, tipologías de cubiertas, torres, campanarios…) para la generación de gemelos digitales, de forma incipiente, de edificios históricos; (3) proyectos centrados en taxonomías arquitectónicas y su explotación mediante técnicas de aprendizaje profundo para análisis urbano, recomendación de rutas patrimoniales o evaluación de riesgos, entre otras muchas aplicaciones.
Sin embargo, el estudio sistemático de alignment (Bagdasaryan et al., 2023; Yu et al., 2023; Deng et al., 2024; Liu et al., 2024; Russinovich et al., 2025) y hallucinations (Ji et al., 2023; Xu et al., 2024; Farquhar et al., 2024; Martin et al., 2024; Huang et al., 2025; Gumaan, 2025) aplicado específicamente a tareas de clasificación arquitectónica es todavía incipiente. En la mayoría de los trabajos: (1) se evalúa la calidad del modelo según métricas clásicas (accuracy, F1, AUC), sin un análisis fino de si el modelo aprende según una taxonomía experta o según una versión empobrecida y sesgada; (2) no se distinguen los errores “comprensibles” (confusión entre categorías limítrofes) de las hallucinations, que implica la atribución de categorías o rasgos sin soporte en los datos visibles; (3) la participación de expertos en historia de la arquitectura suele limitarse a la elaboración inicial de etiquetas, sin integrarse en la evaluación crítica del comportamiento del modelo.

OBJETIVOS Y METODOLOGÍA
Esta investigación se sitúa precisamente en ese hueco, proponiendo un marco metodológico explícito para medir alignment y hallucinations en la clasificación arquitectónica, combinando herramientas interpretables (regresión logística y otros modelos lineales/paramétricos) con modelos complejos (redes neuronales), y anclando todo el proceso en una taxonomía especializada, en nuestro caso de edificios históricos de Madrid (España), con la participación de expertos en el tema.
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Figura 2. Clasificación de 60 edificios mudéjares de la zona de Castilla y León (España), de los siglos XI a XIV, mediante mapas auto-organizados. Fuente: elaboración propia.

Respecto a la problemática, el equipo de investigación ha desarrollado durante estos años un conocimiento experto a partir del entrenamiento de redes neuronales para la reconstrucción virtual de imágenes de edificios en ruinas (Figura 1). Sin embargo, hemos identificado una serie de problemas críticos en la evaluación de resultados que requiere no tanto seguir con la experimentación de los sistemas de reconstrucción mediante IA, sino revisar con más detenimiento las desviaciones que se están produciendo (Delgado-Martos et al., 2023). Siguiendo con la problemática, la vanguardia de la investigación en IA está volcando todos sus esfuerzos en indagar sobre la misma cuestión. El objetivo no es tanto contabilizar los aciertos de los modelos como identificar y valorar sus errores y desviaciones, que en muchos casos están dando lugar a problemas que van desde la simple inverosimilitud hasta riesgos serios en materia de ciberseguridad.
Respecto a la temática, el equipo de investigación dispone de contactos y experiencia en el análisis de patrimonio arquitectónico (Delgado-Martos et al., 2026). Esto facilita el acceso a inventarios previos que mejorarán sustancialmente la toma de datos para la elaboración del dataset.
Por lo tanto, el objetivo es doble: (1) medir y caracterizar cuantitativamente alignment y hallucinations en tareas de clasificación arquitectónica, conectando las salidas del modelo con taxonomías elaboradas por expertos en historia de la arquitectura, y (2) proponer métricas, protocolos de evaluación y estrategias de mitigación que puedan generalizarse a otros dominios patrimoniales (Figura 2).
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